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Introduccio

5

L'estadistica és una disciplina cientifica, vinculada a les matematiques i especialment a la
recollida, I'organitzacio i I'analisi quantitativa de dades. La seva aplicacié i Us en I'ambit
de l'educacié esta relacionada amb el desenvolupament de la metodologia de recerca
educativa. Es tracta també d'una eina fonamental per als processos d’avaluacié, de
mesura i de diagnostic educatiu.

Davant de les dades i la informacio apareixen sovint molts interrogants: Per on comenco
la meva analisi de dades? Quina prova haig d’aplicar? Quin procés haig de seguir? Per
poder orientar en els inicis de I'analisi de dades i donar una visié general de les diferents
proves que podem aplicar en el nostre ambit es presenta aquesta fitxa. En una primera
part es fa un breu repas sobre el procés en si de l'analisi quantitativa de les dades i els
diferents tipus d’estadistica i, en una segona part es presenten les diferents proves que
ens poden ser d’utilitat.

1. Fases del procés d’analisi quantitativa

5

La coheréncia entre l|'estadistica i el seu marc de referéncia és obvi i logic. Aixi,
préviament a la fase d’analisi de les dades, s’haura de definir quines sén les variables
objecte de l'estudi i com es mesuraran aquestes. També s’haura de decidir amb quins
subjectes es fara l'estudi: tota la poblacié o una mostra. Tots aquests elements
condicionaran la seleccid i, el posterior Us de la prova estadistica més adient.

Independentment del tipus de recerca plantejat i de la prova estadistica aplicada,
apareixen, en la fase d’analisi quantitativa de les dades, una serie de fases que permeten
des d’optimitzar i depurar les dades, fins a la verificacié de les hipotesis plantejades en la
recerca.

Aixi, s'ha de prendre consciéncia que el fet de recollir les dades objectivament no és una
garantia de la no existéncia d’errors. Es important, doncs, comprovar tota la informacié
recollida per tal d’evitar incongruéncies, errors, falses interpretacions, etc. Ja que
portaria a obtenir unes conclusions finals incorrectes. Independentment de l'instrument
utilitzat per recollir la informacié objecte d’estudi, les dades s’han de depurar, suprimint i
eliminant, si és necessari, els subjectes de la mostra que no hagin estat coherents, o
variables / preguntes que no hagin estat ben formulades. Per exemple: una persona que
manifesta no treballar i posteriorment respon a les preguntes del gqiliestionari destinades
només als treballadors.
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FASES DEL PROCES D’ANALISI QUANTITATIVA
Primera FASE Segona FASE Tercera FASE
Introduccié i Descripcié del Verificacio de les
depuracio de les perfil dels hipdtesis de la
dades subjectes recerca

Figura 1. Fases del procés d’analisi quantitativa de les dades

Un cop s’ha recollit la informacié corresponent a les diferents variables previstes a la
recerca i depurades les dades d’aquestes, s'ha de procedir a la descripcid dels subjectes:
com sén. La descripcid es dura a terme mitjancant els indexs estadistics descriptius
univariants i bivariants.

Finalment, la confirmacié o rebuig de les hipotesis constitueix la fase fonamental en
I'analisi de les dades de les recerques de tipus quantitatiu. Abans, perd s’haura de
seleccionar la prova estadistica més adient a partir del tipus de mostra, natura de les
dades (quantitatives vs qualitatives), suposits parameétrics i l'objectiu de la prova.
L'aplicacié de la prova és, avui en dia, un procés mecanic que depén del programa
estadistic utilitzat, ara bé, la interpretacié final dels resultats estadistics sempre sera
tasca de l'investigador.

2. Tipus d’estadistica

L'estadistica pot classificar-se segons el nombre de variables que intervenen en l'analisi,
segons amb quin subjectes estiguem treballant i quin objectiu es pretén. Els diversos
tipus d’estadistica que es presenten no son excloents entre ells. (Vegeu figura 2 i figura
3)

Si s’ha fet un estudi de cadascuna de les variables de la recerca de manera independent
per donar resposta a preguntes com, quina mitjana d’edat tenen els estudiants de
Pedagogia? o quants alumnes de la carrera treballen? estarem treballant de |'estadistica
univariant. Si el tractament suposa haver de treballar alhora amb dues variables, per
exemple: quina edat tenen les noies? o treballen els joves de més de 25 anys?; o
treballar amb més de dues variables, per exemple: els més joves de 25 anys que
treballen sén noies? I|‘estadistica utilitzada és la bivariant i la multivariant
respectivament.
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Tipus d’estadistica segons el nombre de variables

PS Estadistica
I‘Jna No Quantes ? b Bivari
variable? 1variant
Si més de2
Estadistica Estadistica
Univariant Multivariant

Figura 2. Tipus d’estadistica segons el nombre de variables

L'objectiu és una altra forma de classificar o identificar amb quin tipus d’estadistica
estem treballant, per exemple si l'interrogant és: quines so6n les causes del fracas
academic?, l'objectiu que pretenen és I'explicacié del fenomen. Si la pregunta és: quin és
el volum de fracas i com sén els subjectes?, l'objectiu és un altre i només és vol
descriure o coneixer la realitat.

Tipus d’estadistica segons ’objectiu

, . descriure , .
No, és generalitzar No, és explicar
Estadistica Estadistica
Multivariant Si Explicativa
1
Estadistica
Descriptiva

Figura 3. Tipus d’estadistica segons |'objectiu

La diferéncia entre estadistica descriptiva i inferencial ve marcada pel fet de treballar
amb tota la poblacié de subjectes o només amb un subgrup representatiu. Si en la
recerca que estem duent a terme s’ha hagut de treballar amb una seleccié de subjectes
(mostra), pero l'objectiu és utilitzar els resultats tal com si haguéssim treballat amb tota
la poblacié, el que haurem de fer és una generalitzacid o inferéncia estadistica dels
resultats obtinguts amb la mostra.
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2.1 Estadistica descriptiva

5

En un procés de recerca, les primeres fases d’analisi son molt importants. En aquest cas,
I'estadistica descriptiva, ens permet organitzar les dades, resumir-les i sintetitzar-les per
tal de facilitar la descripcié de les diverses variables que es tenen en compte a la recerca.
Hi ha tot una série d'indexs estadistics basics que ens aporten una primera informacid
basica, tant per a la primera aproximacié a les dades recollides, com per la seva
depuracié a la matriu.

Tots els indexs que podem utilitzar per descriure les variables univariantment parteixen
d’'una ordenacié de les dades. Si l'analisi el fem manualment s’hauran d’‘ordenar les
dades de les variables i agrupar-les en freqiéncies (distribucié de freqliiéncies). Si
I'analisi es fa informaticament, previament haurem de definir la matriu de dades i
introduir les dades de totes les variables. Tots els calculs posteriors es faran
automaticament, d'aquesta manera es reduira la tasca de l'analitzador a seleccionar la
prova / instruccié adient en cada moment i interpretar els resultats dins del context de la
recerca. L'Us i I'aplicacid dels indexs descriptius basics dependra de com s’hagin mesurat
les variables de la recerca, aixi si l'edat s’ha mesurat quantitativament, les dades
recollides possibilitaran calcular una mitjana aritmeética, saber quina és I'edat minima i la
maxima i fer un histograma com a representacié grafica. Pero si I'edat s’'ha mesurat a
partir d’establir intervals a priori (menys de 20 anys, entre 21 i 30 anys, i més de 30
anys), les dades obtingudes només ens permetran saber quin és l'interval amb més
subjectes, i fer un diagrama de barres o un ciclograma.

A la figura 4 apareix esquematicament quins sén els indexs descriptius més importants,
també s’hi adjunta un output del programa SPSS-Win per exemplificar cadascun dels
indexs.

La distribucié de freqliencies permet organitzar i resumir les dades de les variables, cosa
que possibilita fer un recompte (freqliencies) del nombre de persones que hi ha en cada
valor de la variable, i aixi poder donar resposta a preguntes com per exemple: quina
edat té el subjecte més jove? (resposta 18 anys), quantes persones tenen 30 anys?
(resposta 1 persona - freqliéncia absoluta -) o quin és el percentatge de persones que
tenen més de 30 anys? (resposta 30 % - freqliéncia de percentatge -).

Davant de preguntes com, quin és el mitjana d’edat dels subjectes matriculats en el
curs? (resposta mitjana de 25,3 anys), quina edat parteix per la meitat (50 % dels
casos) la distribucié? (resposta mitjana de 23,5 anys) o una altra, quina és |'edat que
més es repeteix? (resposta moda de 32 anys), els indexs que ofereixen les mesures de
tendéncia central son els més adequats, ja que demanen informacié sobre quina és la
tendéncia central de les dades i ens ofereixen un index resum.

L'heterogeneitat o dispersié en les respostes en una determinada pregunta d’opinié d’un
glestionari es pot estudiar a partir de les mesures de dispersié o variabilitat. Hi ha una
gran diversitat d’indexs, a la figura només es presenten els més utilitzats. D’entre
aquests destaquem la desviacid tipica com a index complementari de la mitjana. Algunes
glestions que anirien associades a aquest tipus d’indexs serien per exemple: quina
distancia hi ha entre el valor minim i el maxim de la distribucié? (resposta rang = 16),
quina variabilitat hi ha al voltant de la mitjana? (resposta desviacié tipica = 6,13, la
majoria de persones ens trobem entre 19,17 i 31,4; que és la suma i resta del valor
d’una desviacio tipica al 25,3 de mitjana).
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Gulna edatenc?

f Porcentale Porcentae
Frecuencla | Porcenide valldo aounuaio
Freqiiéncies absolutes valldos 18,00 1 100 100 100
9 1900 1 100 100 200
F. absolutes acumulades 000 i oD A 200
Distriucié < F. relat%ves E:.UO 1 100 100 wo
s F. relatives acumulades a0 : 100 190 00
Freqiiencies 2500 | 100 108 00
F. de percentatge 30,00 1 100 100 700
F. de percentatge acumluat o 2 200 200 204
3400 1 100 100 1000
- Told 1o 1000 1000
Gulna edatenc?
Mesures de Mitjana aritmeética tacre T Poomie
Tendencia Ceniral Mediana Frecuencla | Porcentale valldo acunuaio
M d valdor  merg: de 20 ay: 3 oo o 0o
oGa 211 30 s + wo wo 100
més de 30 ay: 3 0o 00 1000
Amphtud o Rang Tokd 10 1000 1000
Me_sums_qe Desfna“é tipica Quina edat tens?
Dispersio Varianza N Valdos 10
Desviaicd quantilica Perdidos 0
hiadia 25,3000
hediana 23,5000
Percentil o Centil hoda 32,00
esures i esv. tip. 6,12917
M de Decil Desv. i
Posicio Quartil :riang 37 56667
imetna 278
Emor tip. de asimetria 687
2 i Curtosis -1,878
Mesures de Asimetria Emor tip. de curtosis 1,334
orma osis ango 16,00
F Curt R
Percentiles 30 20,3000
60 28,0000
ap 33,8000

Figura 4. Exemples de sortides d'ordinador

Les mesures de forma ens informen sobre quin tipus d’asimetria i curtosis (apuntament)
té la representacid grafica de la variable quantitativa, i les mesures de posicidé ens ajuden
a saber quin lloc o posicié ocupa una dada o un subjecte dins la distribucié de la variable.

En l'actualitat, les possibilitats que ens ofereix la informatica en la nostra tasca
d’analitzador, ens permeten utilitzar, cada cop més, tecniques d'analisi que fa més facil la
descripcio inicial de les dades, integrant en una série de grafiques i indexs gairebé totes
les proves descriptives presentades anteriorment. Estem parlant de I'analisi exploratoria
de dades (EDA) que va ser presentat per Tukey en la seva obra Exploratory Data
Analysis (1977). Aquesta manera d’analitzar les variables té com a objectiu disposar d’un
coneixement previ a partir d’'un examen visual de les dades. L'EDA ens aporta informacié
sobre, la localitzacié, la desviacid i la forma de la distribucié de les dades; la seva
simetria o asimetria ; el nombre i la localitzacidé dels forats i de les puntes en la
distribucié i, la presencia i el nombre de valors llunyans mitjancant els indexs descriptius
generats. Per0d son les seves representacions grafiques (stem and leaf i box plot), en
especial el diagrama de caixes (box plot), les que ens ajuden a visualitzar el
comportament general de les dades i la seva estructura de conjunt.
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2.2. Estadistica bivariant i multivariant: Queé vull fer?

Quan l'objectiu va més enlla de la descripcié univariant de les variables, és quan haurem
d’utilitzar I'anomenada estadistica bivariant i/o multivariant. En aquest cas, el nombre de
variables amb queé treballem alhora és el que determina amb quin tipus d’estadistica
estem treballant. Des del primer moment s’ha d’especificar qué pretenem amb |'aplicacié
de l'estadistica i sobretot que busquem després de cada prova. Per aix0, és important
formular-se tot una serie de qliestions que evitaran utilitzar proves incorrectes i que
portin a conclusions poc valides.

Que vull fer?
Descriure una situacio o arribar a donar una explicacio

Amb quin tipus de variables estic treballant?
Son variables mesurades quantitativament o son variables qualitatives

Amb quantes variables necessito treballar?
Son dues o més de dues variables. Quantes son independents i quantes son
dependents.

Les variables de caire quantitatiu segueixen els suposits paramétric 2
Les variables segueixen la Llei Normal com a distribucio de probabilitats.

Quadre 1. Questions per seleccionar la prova estadistica

Evidentment, per donar resposta a tots els possibles interrogants que poden sorgir
després de la recollida de les dades hi ha multitud de proves. Sera normal haver d’aplicar
més d’una prova estadistica. Les conclusions finals de les dades hauran de ser el
producte de la triangulacié estadistica.

ESTADISTICA
MULTIVARIANT

ESTADISTICA
BIVARIANT

ESTADISTICA UNIVARIANT

Figura 5. Relacio establerta entre tipus d’estadistica

El ventall de possibilitats que presenta aquest tipus d’estadistica és molt ampli. Cada
tipus d’estadistica mostra un objectiu. Aixi hi ha proves que permeten analitzar
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diferéncies entre grups o entre variables, com per exemple: en quin grup hi ha hagut
més fracas academic, en el de mati o tarda? i d'altres ajuden a confirmar o rebutjar
I'existéncia de relacions entre variables, com per exemple: en quina mesura el rendiment
académic en el batxillerat esta relacionat amb el rendiment académic durant la carrera
universitaria? (Vegeu Figura 6)

ESTADISTICA BIVARIANT

Que es pretén fer?

Relacié? Comparar
No 0
grups ?
Si Si
Prova
d’associacio Si Variables Quantes 5 T student
Chiquadrat ! categoriques variables/grup ~ dades
independents /
aparellades
No més de2
ANOVA un
Correlacio de N Suposits factor
Spearman © paramé trics
Si
Correlacio de
Pearson

Figura 6. Proves d’estadistica bivariant

Quan en el procés de l'analisi de dades d’una recerca s’han de considerar més de dues
variables alhora, es considera que s’estan aplicant técniques d’estadistica multivariant.
Avui en dia, aquest és un fet totalment normal donades les facilitats de calcul que
proporcionen els programes informatics i, també, la concepcié d’entendre i d'analitzar la
realitat com a un sistema de relacions complexes i multidimensionals. S’entén que les
variables estan relacionades entre si, de manera que l'examen conjunt d’aquestes
variables poden aportar una visid complexa de la realitat de manera parsimoniosa i no
reduccionista.

A I'hora de presentar els diferents tipus de tecniques d’estadistica multivariant utilitzem
la classificaci6 més habitual, que parteix de |'objectiu que es pretén aconseguir amb
I'analisi (Bisquerra, 1989; Ferran, 1997):

» Meétodes descriptius. Aquest tipus de proves possibiliten descriure la
configuracié que presenten les variables o els subjectes que conformen la matriu.
Algunes de les proves més utilitzades son: ANOVA, analisi factorial, analisi
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factorial de correspondéncies, escalament multidimensional, analisi de
segmentacio i analisi de clUsters o conglomerats.

» Meétodes explicatius. Es la forma i la quantificacié de la correspondéncia existent
entre variables de la matriu. Aixi, dins del ventall de proves les més conegudes
sén: model log-lineal, analisi discriminant, analisi de regressidé multiple, models
causals i la correlacié canonica.

En l'actualitat estan apareixent altres tecniques “emergents” com ara la ldgica borrosa,
aixi com la influencia de la intel-ligéncia artificial en la creacid de xarxes neuronals, que
optimitzen les previsions de les analisis discriminants, clUsters i regressidé. Hair et
al.(1999) apunta també com a técnica el tractament de mostres mitjangant métodes no
parameétrics denominat “remuestreo”, és a dir, utilitzar multiples mostres per obtenir una
distribucié mostral com a base per a la inferéncia.

3. Proves més utilitzades en I'ambit de I'educacio

5

Proves de |'estadistica bivariant

Per poder presentar les proves més utilitzades en l'estudi de dues variables utilitzarem
I'objectiu de les proves. Aixi, es poden aplicar proves que ajudin a analitzar diferéncies
entre grups o variables, i proves que ajudin a establir relacions entre variables. En els
quadres 2 i 3 se’'n presenten algunes relacionant-les amb la seva utilitat.

ESTUDI DE LES Analitza les diferéncies significatives entre mitjanes o

DIFERENCIES __proporcions amb dues variables
Comparacio de mitjanes Permet comparar les mitjanes de dos o més grups / variables.
Si és comparen dos grups la prova s’anomena ¢ student . Si es
volen comparar més de dos grups s’esta parlant de la prova
ANOVA (4nalisi de la varianga d’un factor)

Existeix diferencies en el rendiment academic per curs (primer i segon)?
En quin curs de la carrera els alumnes obtenen millor rendiment?

Comparacio de proporcions | Permet comparar les similitud o diferéncies en les
distribucions de proporcions. La prova que s’aplica €s la Chi-
Quadrat.

Els alumnes que abandonen son els que compaginen estudis amb feina?

Quadre 2. Estudi de les diferéncies en I'estadistica bivariant
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ESTUDI DE LES Analitza la relacio que s estableix entre dues variables

RELACIONS

Correlacié amb variables | A partir de les relacions establertes entre parell de variables

quantitatives s’obté un coeficient. Segons el tipus de variables i els
suposits paramétric que segueixen ens podem trobar amb el
Coeficient de correlacié de Pearson (variables quantitatives
continues — llei normal) i Coeficient de correlacido de
Spearman (variables ordinals — no Llei normal)

Existeix algun tipus de relacio entre [’exit académic de primer any respecte a l’éxit academic
del segon any?

Estudis de regressio lineal | A partir de 1’analisi de les relacions entre una variable

simple dependent i una independent es poden realitzar estudis de
regressio o prediccid. Solament es podra aplicar en les
variables quantitatives continues que segueixin la llei normal

Quina nota obtindra un estudiant a primer curs si la nota mitjana de batxillerat és de 6,57

Quadre 3. Estudi de les relacions en |'estadistica bivariant

La prova t-student o ANOVA consisteix a mesurar la distancia que hi ha entre les
mitjanes dels grups / variables que volem comparar. La figura 7 presenta dos casos: en
el primer, les mitjanes que es comparen sén d'1,5 i de 2,1, la distancia és menor
respecte a l'altre exemple, per tant no hi ha tantes diferéncies. Valorar si aquestes
diferéncies s6n o no significatives dependra de com sigui la dispersié dels grups
comparables, la n de la mostra i el marge d’error que escollim en la nostra decisid
estadistica.

VANVANRYANEVAN

Mitjana 1,5 Mitjana 2,1 Mitjana 1,5 Mitjana 5,3

Figura 7. Exemples de diferéncies entre mitjanes

Per donar resposta a la pregunta Hi ha algun tipus de relacié entre I'éxit academic de
primer any respecte a |'éxit academic del segon any? i suposant que les dues variables
segueixen en la distribucié de les seves dades una determinada llei de probabilitats,
concretament la Llei normal (la grafica té forma de campana), la prova que hauriem
d’utilitzar és el coeficient de correlacié de Pearson. La figura 8 presenta el grau de relacié
(coeficient de correlacié Pearson - 0.435) aixi com la grafica. Per fer una primera
aproximacio a la resposta, només hauriem d’observar la grafica: si els punts tendeixen a
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ascendir vol dir que hi ha algun tipus de relacié entre les dues variables, és a dir, quan
un alumne té éxit a primer amb notes altes també treu notes altes a segon curs.

s
o L
=]
Correlaciones 207
Tasa de Tasa de "
rendimiento rendimiento ?
a4 a5 oo
Tasa de rendimiento 94 Comelacion de Pearson 1 L5 o
Sig. (bilateral) : 034 2
N B4 4| =
Tasa de rendimiento 95 Comelacion de Pearson 4357 1 £ E =
Sig. (bilateral) 034 / ; -~ B
N 24 4] 3 g = N 3
* La comelacion es significante al nivel 0,05 (bilateral). '-
g e -
-0 o ) 0 &0 a0
Taack ek s

Figura 8. Exemple del coeficient de correlacié de Pearson

Quan les variables sén mesurades de forma qualitativa (escala ordinal o nominal) la
prova que s'ha d’utilitzar és el Chi-Quadrat. En I'exemple del Quadre 4 -associacié entre
el treball i el genere- observem, només a partir de la manera com estan distribuits els
subjectes a la taula de contingéncia o en la mateixa grafica, que no hi ha cap tipus
d’associacid entre aquestes dues variables, atés que les proporcions sén similars en tots
els casos (vegeu Figura 9).

Correlacio amb variables Es I’estudi de les associacions que s’estableixen entre
qualitatives variables categoriques. La prova que s’utilitza habitualment
és el Chi-Quadrat.

Existeix algun tipus d’associacio entre el génere i el fet de treballar o no mentre s estudia?

Quadre 4. Chi-Quadrat

45



Universitat de Barcelona
Institut de Ciéncies de I'Educacio
Secci6 de Recerca

Butlleti LaRecerca
ISSN: 1886-1946 / Diposit legal: B.20973-2006

Fitxa 10. Octubre, 2007
Torrado, M.
Com utilitzar 'estadistica en la recerca educativa?

Tabla de contingencia sexe * ABANDONO
Estadisticos : Recuento
] sexe
o= Esexe MUJER
B sexe HOMBRE
O Total
Tabla da conﬁngencla 19te * ABANDONO
g o Recier
5 ABANDONO
E aawna
- Noge wapreta waER wintra
presera 128 pemaieic merk Total
sen MUJER S 3 3 3 2
- HOMBRE 3 12 12 3 *x
Totl g o D 16
Prusban de chi-<cuadrado
Sh.ahbtea
valor al DIk =Y
o- L ChHc1ada30 d: Pearson 15517 3 ]
AJANDOND Mo sc praw ASANDONO choodooo voluowioome Razdy 92 v s imlitnd 1553 3 &0
&Brﬁﬂm‘auaummdmndn Toul N & caros 1Al 54
NDXRO o6 3upan pommmon
a.2caslize @250%) teaer A Mecterch espe @8 hkrras.
ABANDONO Lafrectescla mlma espe A3 es 353,

Figura 9. Exemple de Chi-Quadrat

Proves de lI'estadistica multivariant

A I'hora de presentar els diferents tipus de tecniques d’estadistica multivariant utilitzem
la classificacid6 més utilitzada que parteix de l'objectiu que es pretén aconseguir amb
I'analisi (Bisquerra, 1989; Ferran, 1997). Unes altres classificacions parteixen del tipus
de variables, segons si sén independents o predictores i dependents o explicades. (Vegeu
Quadre 5)

METODES DESCRIPTIUS  Descriure la configuracié que presenten les variables o els

subjectes que conformen la matriu de dades.

Analisi de la varianca S’utilitza per comprovar si existeixen diferéncies
significatives entre varies variables independents i una o
varies dependents.

Existeix diferencies en el rendiment academic per curs, situacio laboral i génere?

Analisi factorial A partir de les relacions de les respostes obtingudes en
preguntes tancades (escales de valoracio) ens permet reduir el
Nombre d’items en agrupacions denominades factors.

Quins son els factors determinats del rendiment academic dels universitaris?
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Analisi factorial de Ens presenta I’estructura factorial de la matriu amb dades
correspondéncies qualitatives.

Quin és el perfil grafic (representacio bidimensional) de les correspondencies entre les
variables abando, carrera, genere i curs academic?

Analisis multidimensional | Intenta configurar 1’estructura d’un conjunt de dades a partir
d’escala o Escalament de la mesura de les seves distancies. Aquestes distancies es
multidimensional presenten en un mapa conceptual de dues o tres dimensions.

Quines variables defineixen millor la situacio d’abando?

Analisi de segmentacio Es tracta d’una tecnica estadistica per formar “arbres”
centrada en la segmentacio, es a dir, en la formacié de grups
homogenis respecte a una variable criteri.

Com determinem quins alumnes universitaris necessiten orientacio academica?

Analisi de cluster o Presenta les diverses agrupacions que conformen els
conglomerats subjectes o variables en funcié de les distancies establertes
entre elles.

Quina és la tipologia d’alumnes d’alt rendiment?

Quadre 5. Tipus de proves d’estadistica multivariant segons I'objectiu (Métodes descriptius)

METODES EXPLICATIUS  Es la forma i quantificacié de la correspondencia existent

entre variables de la matriu.

Model log-lineal Analitza les associacions que s’estableixen entre més de dues
variables qualitatives.

Existeix algun tipus d’associacio entre la situacio d’abando amb les respostes a una escala
de satisfaccio personal?

Analisi discriminant | Analitza quin poder de discriminacio tenen determinades variables
per definir millor les caracteristiques d’un subgrup de subjectes.

Partint de la situacio d’abando o no dels estudis universitaris, quin poder de discriminacio
tenen les variables de rendiment previ i genere?

Analisi de regressio multiple Es I’analisi de la relacid i regressio (prediccid) que
Analisi causal s’estableixen entre les variables independents amb una
variable dependent

Com influeixen en el rendiment academic les caracteristiques personals i socials dels
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alumnes?

Correlacio canonica Es la generalitzacid de la regressi6 multiple. Per tant es
I’analisi de la relacié que s’estableix entre un conjunt de
variables independents i un conjunt de variables dependent

Com influeixen en el rendiment del primer i segon semestre les variables de personalitat i
aptitudinals?

Quadre 6. Tipus de proves d’estadistica multivariant segons I'objectiu (métodes explicatius)
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